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Mita on tekoaly?

Tietokonejarjestelmien kyky suorittaa tehtavia, jotka yleenséa
vaativat ihmisen alykkyytta




Koneoppiminen

— Tekoalyn osa-alue, missa tietokoneelle luodaan kyky
oppia tiedosta

- El saantopohjainen jarjestelma

- Yleisin tekoalyn muoto

- Opitaan askel kerrallaan toistamalla

- Oppiminen on vain yksi osa alykkyytta

- Jaetaan yleensa kolmeen kategoriaan:
- Ohjattu oppiminen
- Vahvistusoppiminen
- Ohjaamaton oppiminen
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Biological Neuron versus Artificial Neural Network

impulses carried
toward cell body
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Vahvistusoppiminen

- Agenttl toimii ymparistossa jota se pystyy mittaamaan ja saa
palautetetta toimintojen perusteella
- Positiivinen palaute, jos agentti toimii jarkevasti

Negatiivinen palaute, jos agentti tekee huonon valinnan
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Ohjaamaton oppiminen

— Ohjaamaton oppiminen: Datassa el ole valmiina haluttuja ulostuloja

— Tavoitteena on ymmartaa datassa esiintyvia piilevia rakenteita, kuten
samankaltaisuudet, ryhmat tal saannonmukaisuudet

-  Esim. Klusterointi K-means menetelmalla

Afer K Means
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Relevanssi

» Tiedon taytyy olla relevanttia ongelman ratkaisemiseksi

Taydellisyys
 Ei (liikaa) puuttuvaa tietoa

Laatu

« Kohina, epatarkkuus, vaaristymat heikentavat mallin tarkkuutta

Monimuotoisuus

» Tiedon pitda kattaa mahdollisimman paljon erilaisia tapauksia ja tilanteita

Hyvat metatiedot!

* liman tietoa tiedosta on koneoppimismallien kehittdminen mahdotonta



Tiedon laadun arviointi koneoppimisessa

O had

Tarkastelu ja visuaalinen Tilastolliset mittarit
analyysi
Poikkeavien arvojen tunnistaminen
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Tiedon laadun parantaminen esikasittelylla

- Datan puhdistus virheista

Poistetaan tai korjataan virheelliset arvot

- Normalisointi

Muutetaan kaikki mallin eri syotteet samalle skaalalle

- Luokkien tasapainotus

- Undersampling, oversampling

- Puuttuvien arvojen imputointi

- Korvataan puuttuvat arvot esim. toisesta lahteesta
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Esimerkkeja huonon
tiedon kaytosta
Koneoppimisessa
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Mov. 2, 2021 Updated Nov. 19, 2021, 8:41 a.m. ET
Daily Business Briefing

- Zillow, facing big losses, quits flipping
houses and will lay off a quarter of its

staff.

The real estate website had been relying on its algorithm that estimates
home values to buy and resell homes. That part of its business lost about
$420 million in three months.




Amazonin rekrytointiprosessd

— Amazon kehitti koneoppimiseen perustuvan tyokalun,
jota kutsuttiin nimella "Automated Talent Acquisition
System” (ATAS).

- Tarkoitus oli auttaa suodattamaan hakijoita CV:n perusteella

- Opetusdata kerattiin 10 vuoden aikana tulleista hakemuksista

Hakemuksia oli huomattavasti enemman miehilta kuin naisilta
Malll oppl suosimaan miehia
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Pallo val kalju paa

Skotlantilainen jalkapallojoukkue Inverness
Caledonian Thistle FC alkoi kayttaa otteluissaan
Al kameraa

- Kamera seuraa automaattisesti palloa pelissa, ja lahettaa kuvan
streamiin

Ottelussa olikin kaljupainen tuomairi, ja
kamera seurasi tuomaria eika palloa

£54% Tom Cox
-
. hy @seagull81 Follow

———

Inverness Caledonian Thistle don't employ a cameraman
as their camera is programmed to follow the ball
throughout the match. The commentator had to apologise
today as the camera kept on mistaking the ball for the
linesman’s head...
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Yhteenveto

— Tekoaly # Koneoppiminen

- Koneoppiminen jaettu kolmeen kategoriaan: Ohjattu oppiminen,
vahvistusoppiminen ja ohjaamaton oppiminen

- Tiedon maara el korvaa laatua
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